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L’estimation du mouvement par flot optique est sujet au probleme d’ouverture [1] : seule la composante
de la vitesse normale aux iso-contours peut étre estimée. Pour faire face a ce probléme, on utilise des
techniques de régularisation. De fagon usuelle, on complete la fonction cotit par un terme de pénalisation
de écart a la régularité. L’utilisation de cette approche pose trois principaux problemes : le choix
du parametre de pondération du terme de pénalité - la convergence des algorithmes de minimisation
en présence d’une fonction cott composite - l'interprétation physique de la régularisation. Dans ce
papier, nous proposons une nouvelle approche pour la régularisation des problemes inverses mal posés;
toute l'information de régularisation est utilisée pour définir une norme appropriée a la fonction cout
par 'intermédiaire d’une fonction de confiance. On se débarasse ainsi des termes supplémentaires de
régularisation qui rendent la fonction colt composite. L’information de régularité et la fonction de
confiance permettent de définir un préconditionnement approprié qui accélere la convergence tout en
se passant des parametres de pondération lié & la pénalisation. La fonction de confiance introduite ici
permet de donner une interprétation physique valable aux termes de régularisation.

Nous proposons une dérivation simplifiée de la fonction de confiance dans le cas de l'estimation du
mouvement par flot optique en prenant en compte le probleme d’ouverture. Les résultats (Figure 1)
obtenus par cette nouvelle approche sont présentés dans le cadre de I'estimation du mouvement ainsi
qu’une comparaison avec les approches usuelles. Ces résultats montrent la supériorité de la nouvelle
approche qui semble prometteuse pour la régularisation des problémes inverses mal posés [2].
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Figure 1: Evolution de I’erreur normalisée RMSE de reconstruction de la vitesse en fonction des itérations
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